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Bensinmotoren: En forklaring



Bensinmotoren: En forklaring
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Dagens meny

- Hvem bryr seg, og hvorfor?
Ulike behov for forstaelse gir ulike krav til forklaringsmaten

- Hvorfor er det sa vanskelig umulig?

Mathematics, we have a problem.




Hvem bryr seg, del 1.

Stakeholders

Hva tenker styreleder?
- Kan jeg stole pa denne?
Hva baserer vi tillit pa?

-> Og

YL
‘O‘

84%

Of respondents think that Al
based decisions need to be
explainable in order to be
trusted (PwC CEO Survey 2019)




La 0ss preve d forstd litt da

1. Kunstig intelligens: | dagens diskusjon betyr dette maskinlaering



La 0ss preve d forstd litt da

2. Maskinlaering: Et program som laerer fra data (altsa av erfaring)

DIy ML €%




La 0ss preve d forstd litt da

2. Maskinlaering: Et program som laerer fra data (altsa av erfaring)
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La 0ss preve d forstd litt da

3. Kunstig intuisjon. Nar var sist du greide a forklare intuisjonen din?
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What can a stakeholder do?

Det finnes forklaringsmetoder - dem skal vi
heldigvis snakke mer om i dag :-)

Utover det kan du (styreleder) kreve at
den svarte boksen leveres med:

Testhistorikk (“alle tenkelige scenarier” < umulig. Mer or
Gyldighetsomrade

Usikkerhetsberegning

Evne til egenevaluering

N =

et straks)

10



Ang det der med at uendelig testing er umulig:

(Hvordan kan sant skje? Fglg med pa slide 21)
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https://arxiv.org/abs/1707.08945

Hvem bryr seg, del Z: (slutt)brukere

Du, lanesgker, far automatisk behandlet sgknaden din,
av en maskin. Hva har du rett pa?

GDPR says:

THE RIGHT TO EXPLANATION, EXPLAINED
Margot E. Kaminski'
DOI: https://dot.org/10.15779 /238 TDINS3H

© 2019 Margot H. Kaminski.
Associate Professor of Law, University of Colorado Law School.
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Hvem bryr seg, del Z: (slutt)brukere

Du, lanesgker, far automatisk behandlet sgknaden din,
av en maskin. Hva har du rett pa?

GDPR says:

Har vi et problem? Ja, kanskje.
Dette er fremdeles delvis uplgyd mark.
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Hvem bryr seg, del Z: (slutt)brukere

Du, lanesgker, far automatisk behandlet sgknaden din,
av en maskin. Hva har du rett pa?

GDPR says:

Brukeren driter i modellen din:
Hen vil vite hvordan utfallet kan pavirkes.

= En forklaring pa hvordan verden funker
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Hvem bryr seg, del 3: Forskere
08 modellutviklere

Jeg, data scientist, har ansvar for a vite svaret pa

-> Hvilken del av har min forstatt?




Hva, gyldighetsomrdde? Modellen min er perfekt.

“any two optimization algorithms are equivalent when their performance is
averaged across all possible problems"

-No free lunch theorems, Wolpert and Macready (2005)

& =

CAUTION! Modellen din er ikke perfekt. Den har hay

g treffsikkerhet i det omradet du har testet den.

WET FLOOR
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Nd blir det grisevanskelig. Bort med instagram.

The curse of dimensionality

DIMENSIONENES
| FORBANNELSE

DOu'..

en spenningsroman*
au 1: Striimkis -
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The curse of dimensionality

Du har et problem du vil lase med maskinlaering,
og samler inn et datasett.

Si: variabelomrade = [0, 10], ett datapunkt per heltall
To variable (dimensjoner): 102 = 100 datapunkt

Tre variable: 10% = 1000 datapunkt

13 variable: 10'3 = ti tusen milliarder datapunkt. Lykke til.
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f.maps
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Convolutions Subsampling Convolutions Subsampling Fully connected

Image courtesy skyfilabs.com/project-ideas/image-classifier-for-identifying-cats-dogs
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Tilbake til hvorfor testing ikke er nok

Hvis vi baserer oss pa testing, flytter vi dimensjonsforbannelsen: For a forsikre
oss mot alle svakhetene, ma vi teste alle mulighetene.

o 7

pig “airliner”
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Bilder

S x S grid on input Final detections

Class probability map

Hvilken del av bildet inngikk i beslutningen?

You Only Look Once: Unified, Real-Time Object Detection: https://arxiv.org/abs/1506.02640 21



Test Image

Evidence for Animal Being a

Siberian Husky

Evidence for Animal Being a

Transverse Flute

Explanations Using
Attention Maps

Stop Explaining Black Box Machine Learning Models for High Stakes Decisions and Use
Interpretable Models Instead: https://arxiv.org/pdf/1811.10154.pdf
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Test Image

Evidence for Animal Being a Evidence for Animal Being a

Siberian Husky Transverse Flute

Explanations Using
Attention Maps

Stop Explaining Black Box Machine Learning Models for High Stakes Decisions and Use
Interpretable Models Instead: https://arxiv.org/pdf/1811.10154.pdf
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Takeaway

Var intuisjon for hva maskiner har skjent duger ikke.

Forklarbar kunstig intelligens er et aktivt
forskningsfelt. Nye metoder utvikles hele tiden.

Kjenn behovet ditt: Trenger du a forsta hva som
foregar?
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akk for meg
for nd)

EDB skaper problemer,

det koster penger og det er vanskelig.
.

Harald Omdal
Adm dir. IDA, 1967
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